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MODULO DE IMAGEN

AXIS Q6225-LE PTZ Camera
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ESTUDIO DE ZOOMS |

1. REENTRENAMIENTO DE YOLOv11

IMAGENES
1. SUBIMAGEN MARCADA DETECTADA
YAML pm= 2. PROBABILIDAD DE PERTENENCIA
3. CLASE IDENTIFICADA
IXT
2. INFERENCIA

NUMERO DE AVES DETECTADAS
TAMANO MEDIO

" Air
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ESTUDIO DE ZOOMS I

® ,;QUE HACE EL ESTUDIO DE ZOOMS?

L

IMAGENES DEL ZOOM 1
IMAGENES DEL ZOOM 10 _ — — EL MEJOR
eee ydelel\|

IMAGENES DEL ZOOM 25

—

® ,;COMO FUNCIONA?
O SE GRABAN VIDEOS CON DIFERENTES NIVELES DE ZOOM - YOLOv11 + SISTEMA MANUAL DE TRACKING > RESULTADOS
[ | SISTEMA MANUAL DE TRACKING - EVITAR DETECCIONES DUPLICADAS
® ;PARA QUE ES?

O  RESULTADOS -> CONFIGURAR LA CAMARA PARA UNA VISUALIZACION OPTIMA DE LAS AVES .
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METRICS VALUE

PRECISION  0.873
ESTUDIO DE ZOOMS III RECALL 0816
mAP50 0.898

® ;COMO SE DETECTAN LAS IMAGENES? Map50-95  0.517

O CON EL REENTRENAMIENTO, EL MODELO A TRAVES DEL .YAML, LAS IMAGENES Y LOS .TXT ES CAPAZ DE APRENDER A IDENTIFICAR AVES COMO CAJAS:
| EL .YAML CONTIENE EL DIRECTORIO DE LAS IMAGENES Y EL NUMERO DE CLASES A CLASIFICAR

O DESPUES DEL REENTRENAMIENTO ES CAPAZ DE DETECTAR NUEVAS AVES EXITOSAMENTE

bird 0.62 I ESbird 0,83
A ebird 08B0
bird 0,83 ¥bird_0.73

bird 0.33

® ALGORITMO MANUAL DE TRACKING:

O ¢{QUE PROBLEMA INTENTAMOS RESOLVER?
| LAS MISMAS AVES SE CUENTAN MULTIPLES VECES

O ¢ CUAL ES LA SOLUCION?

| S| DESPUES DE 10 FRAMES EL NUMERO DE AVES ES MAYOR QUE EN EL PRIMER FRAME > SE SUMA LA DIFERENCIA A .
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ESTUDIO DE ZOOMS IV (RESULTADOS)

Total aves detectadas Tamafo medio de detecciones
14000
1750
12000 1809.]
10000 1250 4
8000 1000
6000 750 1
4000 500 4
2000 A 250 A
0- 0l——— v T - - -
56 10 13 16 19 25 567 10 13 16 19 25
Frames con detecciones Media de aves por frame
25000 2
20000 204}
15000 154
10000 10
5000 0.5 4
0 0.0 -
567 10 13 16 19 25 567 10 13 16 19 25
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ESTUDIO DE DISTANCIAS |

® SE REALIZO UN ESTUDIO DE LAS AVES MAS COMUNES DE SALAMANCA

Longitud Envergadura Velocidad Velocidad Media
km/h
(cm) (cm) (km/h) b

Buitre negro 100 - 115 265 - 290 40 -50
Halcén peregrino 38-51 80-120 60 - 90 75
Paloma torcaz 40 - 42 75-80 60-70 65
Cigliena negra 90 - 105 145 - 155 50-70 60

Air
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ESTUDIO DE DISTANCIAS I

ZOOM1
— ZOOM 10 —

TAMANOS DE TAMANOS DE DISTANCIA MIN
LASAVES LASAVES EN L ZOOM 25 Y MAXPOR
NORMALIZADAS PiXELES . - ESPECIEY
TAMARNOS DE LAS Z00M
AVES EN PIXELES Distancias para buitre_negro
ORGANIZADAS POR s « o o
200M : S Deanaa nbm

®  ,EN QUE CONSISTE EL ESTUDIO DE LAS DISTANCIAS?

Distancia en metros.

O ESTIMA LA DISTANCIA A LA QUE ESTAN LAS AVES > EN BASE AL TAMANO EN PIXELES Y AL TAMANO REAL .
500 :n‘
® ¢ COMO FUNCIONA? 20 e .
Distancias para paloma_torcaz BN e ™
O SE NORMALIZA EL TAMARO EN PIXELES - SE ORGANIZA POR ZOOM > SE ESTIMAR LA DISTANCIA MINIMA Y B + o viome

MAXIMA A LAS AVES

® ;PARA QUE SE UTILIZA?

Distancia en metros
H

]

O PARA CONOCER LAS DISTANCIAS A LAS QUE LAS AVES SON GRABADAS - EN BASE A TODOS LOS TIPOS DE
ZOOoM

100 .
Longitud en pixeles I
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ALGORITMO DE TRACKEO |

® Detecta, rastrea y localiza aves en coordenadas absolutas, estimando su distancia mediante vision por
computador y calibracion éptico-geografica.

@ )
JSON:

—> Frames:

- ID

- Area
- Azimuty
colatitud
- Distancia segun
<: especie

Video

Azimut camara

Colatitud camara B ‘

Zoom, HFOV, VFOV

- Estadisticas

agregadas
Q )

Air
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ALGORITMO DE TRACKEO Il (RESULTADOS)

“calibration

>lute_colatitud

Bird presence heatmap
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ALGORITMO DE TRACKEO Ill (RESULTADOS)

COLLAGE CELESTIAL DE DENSIDAD




ALGORITMO DE TRACKEO IV (RESULTADOS)

COLLAGE CELESTIAL DE MOVIMIENTO




ALGORITMO DE SEGUIMIENTO |

Inicio

Captura de frame

I

Deteccién de aves
(YOLO)

JAves

detectadas?

Actualizar
posicién ave

NMEwD Obtener centro
pérdida de | pbox
seguimiento l

Control de
camara PTZ

I

Dibujar bbox

l m coordinates
Mostrar frame
(OpenCV)

Fin

INSTITUTE



MODULO DE SONIDO

AUDIOMOTH DEV 1.1.0 =
Alr
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INNOVACION EN LA CLASIFICACION DE CANTOS DE AVE

¢QUE BUSCA EL ESTUDIO?

O CLASIFICAR CANTOS DE AVES > BUSCANDO UN BALANCE ENTRE EFICIENCIA Y PRECISION

¢ COMO FUNCIONA?

O MODELO INNOVADOR - CLASIFICACION RAPIDA - CNN1D + ENCODER
O MODELO TRADICIONAL > CLASIFICACION MA PRECISA > EFFICIENTNETBO

¢PARA QUE ES?

O INNOVAR EN EL PROCESAMIENTO DE AUDIO - CLASIFICACION MAS BARATA Y RAPIDA

Audio Classification Model Comparison

Accuracy by Model and Dataset

Aceuracy (%)

Top 5 Accuracy by Model and Dataset
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Muchas gracias por su atencion




